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Phylloscopus indeterminado

Prunella modularis ..............
Hirundo daurica ..................
Alauda arvensis ...................

ToTAL AVES ...............

Lepus capensis ...............c....

Rathus domesticus ...............
Vulpes vuilpes .......................
FOHS Gall =il e vooinsirions
Oryctolagus / Lepus .............
Mammalia indeterminado ..
Erinaceus europaeus ...........
Oryctolagus cuniculu ..........
Canis lupus familiaris ........

Psamodromus algirus
Reptilia indeterminado

Bufo bufo
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Estructura de las explotaciones agrarias
en la provincia de Ciceres.
La dicotomia latifundismo versus minifundismo

I. INTRODUCCION

En numerosas ocasiones tratamos de analizar la agricultura desde
un punto de vista tremendamente complejo. Para ello, se suele recurrir
al tratamiento de una serie de aspectos de notable interés, entre los que
priman el tipo de tenencia, los cultivos predominantes y, por supuesto,
la extension de las diferentes explotaciones.

Con todos estos aspectos, resulta evidente que el analisis de la
estructura agraria sera bastante complejo y, posiblemente, muy acertado
én sus planteamientos basicos.

Sin embargo, sera preciso incluir una gran cantidad de informacion
€n nuestra base de datos, hecho que puede acarrear algunos problemas
a la hora de efectuar analisis complejos con los mismos.

Por tanto, tenemos en este sentido la necesidad de proponer la
realizacion de un analisis exploratorio que nos permita, con unas pocas
variables, descubrir el porqué de esta situacion, debido a que, con un
andlisis mas somero, se fomentara la creacion del auténtico sistema o
complejo de variables conformado por la agricultura.

Asi pues, nosotros pretendemos efectuar un estudio d'e. la estructu-
ra de la explotacion agraria en la provincia de Caceres, utilizando para
ello un conjunto, bastante reducido, de variables.
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Esto se traducird en la inclusion de una cantidad de informacién

reducida, pero también servira para mostrar la tradicional dicotomia
. : (T 5

existente entre las explotaciones latifundistas y minifundistas en la pro-

vincia de Caceres.

Esta dualidad surge como consecuencia de otros factores, muchos
de ellos de caracter geografico que, ademas, dan como resultado deri-
vado otros aspectos de mucho interés agrario, como son el tipo de cul-
tivo, el grado de mecanizacion, etc.

Partiendo de estos postulados, podemos senalar que el auténtico
fin de nuestro trabajo consiste en establecer una clasificacién tipologica
de los municipios que componen la provincia de Caceres en funcién
del tamano de las explotaciones.

Para conseguir este objetivo partimos, como es logico, de los datos
proporcionados por el Censo Agrario de 1991, y hemos seleccionado
las variables que consideramos mas representativas para efectuar este
analisis, ya que, como es logico, no toda la informacién es necesaria

para realizar una clasificacién estructural de las explotaciones en la pro-
vincia de Caceres.

La informacion seleccionada para la base de datos final se compo-
ne de las siguientes variables:

Numero de parcelas por municipio.
Superficie maxima de las explotaciones.
Superficie minima de las explotaciones.
% Explotaciones de 0,0001 a 0,2 Has.
% Explotaciones de 0,2 2 0,5 Has.

% Explotaciones de 0,5 a 1 Has.

% Explotaciones de 1 a 5 Has.

% Explotaciones de 5 a 10 Has.

% Explotaciones de 10 a 50 Has.

% Explotaciones de 50 a 100 Has.

- % Explotaciones de mis de 100 Has.

e N I N S

5 qlll,: :alle:c;;gzrcadabuna de estais variables resulta bastante d.a £

to entre las zonas d():;ta lecer iy facil disociacion de todo el ot

i ide predominan las grandes explotaciones y aque-
que son mas abundantes las pequenas o las medianas.
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Es por ello que se ha pretendido construir una relacién de datos
que sirva de base para efectuar nuestro propésito principal, la delimita-
cion del latifundio y del minifundio en la provincia de Ciceres.

Para llevar a cabo nuestro propésito hemos decidido aplicar la téc-
nica factorial, es decir, se recurre a la utilizacion de un complicado
método estadistico para reducir, ain mas si cabe, la informacién inclui-
da en la base de datos original.

Por consiguiente, merced a la aplicacion de esta técnica estadistica
vamos a obtener unos resultados bastante aceptables sobre el analisis
de la estructura de las explotaciones en la provincia de Caceres, utili-
zando para ello una cantidad de informacién muy reducida.

La técnica que se ha decidido utilizar es el analisis factorial en com-
ponentes principales, cuyo objetivo fundamental es descubrir las estruc-
turas internas que posee la base de datos. La regla de extraccion utiliza-
da es el método por defecto que incluye el software STATVIEW © 512+,
siguiendo una transformacion de tipo Ortotram/Varimax.

Con esta serie de parimetros técnicos, es posible entender la com-
plejidad de la técnica utilizada, si bien, como es 16gico, no vamos a
entrar en formulaciones sobre la factorializaciéon y mucho menos en
explicar los fundamentos bisicos del analisis factorial.

Por tanto, creemos bastante mas adecuado proceder a descifrar los
resultados que arroja el analisis factorial sobre la estructura de las explo-
taciones en la provincia de Céceres.

II. RESULTADOS

Tras aplicar el analisis factorial a la base de datos cs)mp-tfesta por
las 11 variables que hacen referencia a la extension y di§mbuc10n de las
explotaciones agrarias en cada uno de los 218 municipios que COI'f'lpO-
nen la provincia de Caceres, se obtienen unos resultados bas@te inte-
resantes, tal como sefialaremos en cada apartado correspondiente al
desglose del estadistico utilizado.
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a) La matriz de correlaciones

Resulta evidente que el analisis factorial tiene un fundamento basico
en la matriz de correlacion, por lo que conviene resaltar al menos Jos resul-
tados mds importantes que hemos obtenido tras la aplicacion de |a misma,

En primer lugar debemos destacar que el ntimero de parcelas exis-
tente en los municipios no posee un coeficiente de correlacion alta, ya
que ni siquiera en el mas elevado supera el 22 % de explicacion de |a
varianza, concretamente con el porcentaje de explotacion con un tama-
fo inferior a las 0,2 Has.

Ello implica que podemos encontrarnos una cantidad de explota-
ciones muy variables en los diferentes municipios cacerenos, debido a
la presencia de grandes explotaciones en los municipios con una mayor
extension y, pequenas en los de superficie mas reducida. Por consi-
guiente, a la hora de establecer la correlacion entre sendas variables, se
favorece la indeterminacion, aunque conserva una varianza positiva
€omo consecuencia de que cuando existen parcelas muy pequenas en
un municipio, éstas resultan bastante abundantes.

En segundo lugar, es preciso destacar que los coeficientes obteni-
dos en la superficie maxima y minima de las explotaciones de cada

Mmunicipio tampoco son elevados, pues apenas se supera el 16 %, en el
mejor de los casos.

Este hecho esta provocado porque en la provincia de Caceres exis-
ten grandes y pequeas explotaciones, independientemente del munici-
plof“ que nos Ubiquemos, si bien es preciso establecer una puntuali-
zacion. Lo mjs l6gico es que los municipios de mayor extension sean
los qu€ tengan, asimismo, |as mayores explotaciones. Pese a todo, esto
np Slempre es asj, ya que municipios pPequenos pueden tener explota-
clones grandes, sobre todo si tienen un aprovechamiento forestal.

Ell oo :
O se traduce en |3 inclusion de ung informacion difusa que pro
voca el automs

do a encuby; tico descenso en og coeficientes de correlacion, ayudan-
NCubrir una realidaq bastante logica.

10_5’ resultados difieren bastante cuando aplicamos 12
acion a) Porcentaje de explotaciones con un tamafio
que, a veces, log coeficientes obtenidos son bastante

En cambio,
matriz de corre]
determinado, ya
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elevados, lo que contribuye a la generacién de una taxonomia previa,
en funcion del tamano de las explotaciones,

En este sentido, podemos sefalar un aspecto interesante, el coefi-
ciente de correlacion que se establece entre el porcentaje de explota-
ciones inferiores a 0,2 Has. y el resto de las mismas es muy elevado y
de caricter negativo. Es decir, cuanto mayor es la importancia cuantita-
tiva de las parcelas pequenas, menor es la respresentacion de las otras,
hecho perfectamente comprensible, por razones obvias.

Por lo que respecta a la correlacion que se establece entre los por-
centajes de explotaciones con mayor superficie, es destacable un hecho
significativo. Se trata de coeficientes muy elevados, lo que implica que
cuando existe un predominio de las grandes explotaciones se abarcan
varios taxones, aunque es el inmediatamente superior el que posee una
covariacion superior.

Como hemos tenido ocasion de comprobar con estos breves
comentarios sobre la matriz de correlacién efectuada con las variables
implicadas en el analisis, es posible establecer una serie de aspectos de
considerable importancia, entre los que destaca:

1. La independencia del nimero de parcelas con el tamafo de las
explotaciones.

2. La existencia de parcelas con tamafos extremos (muy peque-
nas o muy grandes), de forma totalmente independiente al por-
centaje del tamano de las explotaciones.

3. La vinculacién de «grupos» de parcelas segin su tamano, ’danldc;
lugar a asimilaciones y divisiones de dos grand.es categorias, la
grandes explotaciones y las pequenas explotaciones.

4. La primacia de un «grupo» de explotaciones bien defmlxldo por
el tamano de las mismas y en detrimento del resto de ellas.

b) La matriz factorial

Tras el somero estudio de las principales caracteristicas que pots;ee
la matriz de correlacion se impone una reflexion bastante amgllil sobre
el objetivo de nuestro trabajo, la obtencién de modelos faFtorla es que
Permitan reducir lo maximo posible la base de datos espacial.
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Es por ello que creemos esencial fundamentar todo este estudiq dt
mostrar los resultados que proporciona el analisis factorial exploratorio
que hemos realizado.

Por una parte, debemos destacar que de toda la matriz de informa-
cién espacial (la base de datos) se han conseguido reducir las once
variables que la componian a un total de tres factores. Dicho de otra
forma, han sido obtenidos factores compuestos por diversas variables.

Es por ello que se ha reducido de forma importante el volumen de
datos, lo que se traduce en la consecucion de modelos mas simplistas,
que no precisan toda la informacion.

Sin embargo, como todos sabemos, tras aplicar el analisis factorial
en componentes principales, siguiendo el método por defecto y apli-
cando la transformacion ortotram/varimax, se consiguen diferentes
matrices factoriales, concretamente tres.

La primera de ellas muestra los factores no rotados, es decir, sin
sufrir ninguna transformacion adicional. Estos factores se caracterizan
por aglutinar un conjunto de variables, que sirven para caracterizarlos.

La segunda matriz de factores ha sufrido un tratamiento especifico,
ya que éstos han sido rotados de tal forma que se incrementan o se dis-
minuyen los pesos de cada variable, haciendo coincidir los que presen-
tan una mayor y una menor explicacion de la varianza en un mismo
factor. De este modo, aumenta la asimilacion de un conjunto de varia-
bles a un factor, sea éste cual fuere. La transformacion que han experi-
mefnmdo los factores en este caso ha sido la ortogonal-varimax. Consis-
te est‘:i en establecer un sistema de ejes, uno X y otro Y, que permiten
una ficil identificacion de los sistemas que componen c.;lda uno de los
cuatro cuadrantes que se generan mediante esos ejes.

form::iétf]m;ri)g]lii:lz (1\1; fgctores ha experimentado otro tipo de trans-

tar al mﬁx;rno Posibf' 1 ejdlam.e. jia ienio, se consigic e

B siint, pox : iill identificacién de las variables con el factor que

Sondle ciris : €10, no se recurre a unos ejes perfectamente OrtO-
; que se alteran, dando lugar a ejes oblicuos.

Como od
(S . : 5
Sl s depellamos observar, existen tres tipos de matrices factoriales;
to significativo SCUmple SU misi6n, destacando en cada una un aspec
- V€ €ste modo, observamos como la primera (no rotada)
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es tremendamente simplista, no precisa de grandes conocimientos sisté-
micos para interpretarla, pero la identificacion de los factores no es la
mas adecuada. Por el contrario, la segunda matriz (ortogonal) presenta
una mejor correspondencia entre las variables y los factores, ofreciendo
ademds una simplicidad de interpretacion al estar fundamentada en un
sistema de ejes ortogonales. Por Gltimo, la tercera matriz (oblicua) incre-
menta la explicacion de la varianza, aunque esto conlleva una compleji-
dad analitica superior al precisar una interpretacion sobre ejes oblicuos.

De todo lo anterior se deduce un hecho significativo, existen mul-
tiples posibilidades de analizar la estructura de las explotaciones en la
provincia de Ciceres utilizando una misma técnica: el analisis factorial.
Sin embargo, se impone efectuar un anilisis lo mas simplista que se
pueda, sin entrar en polémicas.

Debido a esto, nosotros preferimos efectuar exclusivamente un ana-
lisis factorial exploratorio, siguiendo para ello la solucion que mas se ajus-
ta a nuestro proposito: realizar un estudio simplista sobre este tema. Para
llevar a cabo este objetivo, decidimos basar todo el estudio en la matriz
factorial con la solucion que ofrece la transformacion ortogonal-varimax.

CUADRO I

SOLUCION TRANSFORMACION ORTOGONAL-VARIMAX

FACTOR 1 FACTOR 2 FACTOR 3
R DR o i e e —,465 ,461 ,065
C T N e e 553 ,208 ,102
N S S S 115 -,363 ,029
W000140.2, soicleiner. enl, ab. adbual -,459 =715 —,gs
W05 oinaoxin.. wrii aanatee. —,080 577 -,689

TR0 anaacy mire aono LRl ,023 907 1,463 E-4
G o i ,204 514 758
% 5’0—1070 ................................................ ,274 $023 ’883
TR S B ,648 -,056 663
00,0 ... e 885 -,148 338
W U000 1. e s s e 865 =195 —
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e Factor I: Grandes explotaciones.
e Factor II: Pequenas explotaciones.
e Facror III: Medlianas explotaciones.

El cuadro anterior muestra los pesos factoriales que posee cada
variable en los tres factores obtenidos tras el analisis y la rotacion orto-

* gonal correspondiente.
Estos tres factores van a permitirnos establecer una tipologia muni-

cipal en funcion del tamano de las explotaciones, si bien es preciso rea-
lizar un breve andlisis de la explicacion de la varianza que posee cada

De este modo, podemos observar que cada variable posee un coe-
ficiente diferente en los factores extraidos, lo que va a servir para la
identificacién y clasificacion de los mismos en funcion de los diferentes

pesos que ofrece esta matriz factorial rotada.

En este sentido, es preciso hacer especial hincapié en las diferen-
tes variables que componen los factores que hemos obtenido tras la
aplicaciéon de este analisis multivariante para, de ese modo, comenzar
la tipificacion de los mismos.

Teniendo en cuenta este principio fundamental, es necesario anali-
zar cada uno de los factores obtenidos, asignandole la mayor significa-

cion a los pesos factoriales mas elevados. De esta manera obtenemos
los siguientes resultados:

FACTORES ORTOGONALES Y VARIABLES QUE LOS COMPONEN:

Factor I: Negativos (Niimero de parcelas por municipio, % de
explotaciones menores de 0,2 Has. ); Positivos (. Superficie minima de las
explotaciones, % de explotaciones superior a 10 Has.).

: FaFtor Il: Negativos (Niumero de parcelas por municipio, super-
Jficie minima de las explotaciones, % explotaciones inferior a 0,2 Has.);

Po;j;ivo)s (% explotaciones con una superficie comprendida entre 0,2
Yy 5 Has.).

Factor III: Nggaﬂvos (% explotaciones inferior a 0,5 Has.); Positi-
vos (% explotaciones con una superficie comprendida entre 1 y 50 Has. ).

% Teme?do €n cuenta esta identificacion de las variables con los fac-

4 :

clae‘sf: resu ta evidente que podemos establecer una taxonomia bastante
rlicadora de la estructura de las explotaciones que posee la provin-

cia de C3 :
Caceres. Para ello es preciso denominar cada uno de estos facto-

res puro il T g (
cic’mp ® con un nombre identificativo, que permita una facil clasifica-

De esa forma, hemos obte

; : nido las ificaci iguran a
continuacion: clasificaciones que fig
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uno de ellos.

En este sentido, podemos senalar los siguientes aspectos:

Cuabpro II
FACTORES % VARIANZA % VARIANZA ACUMULADA
ENE 0T e SRR B T 25,64 25,64
ROCIOL LL o e ovtn s P o O SRS 21,66 47,30
RGO TLDWeE . ediy, Sl ik e 24,15 71,45

Tal como se refleja en el cuadro anterior, la explicacion de la
varianza que poseen los factores obtenidos es suficientemente elevada,
ya que, en conjunto, se supera el 71 %. Esta cifra es significativa, s_obre
todo si tenemos en cuenta que se ha simplificado bastante la matriz de
datos espacial.

Consiguientemente, tenemos que tras la reducciéon que se ha pfo-
vocado en la masa de datos inicial, se ha perdido poca informacnoq,
maxime si tenemos en cuenta que, ademas, se ha conseguido una clasi-
ficacion tipologica de todo el conjunto de variables, para dar lugar a
tres taxones muy bien definidos.

_ e ath o

Por tanto, es posible afirmar que, a pesar de ser un analisis factO ;
rial exploratorio, se han obtenido los resultados que cabia esperar,
un explicacion total de la varianza bastante elevada.

R da
No obstante, es necesario destacar que el peso e]erc1QO pobrl - a
factor en 1a explicacién del modelo matemitico no es equiparable, y
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que tenemos un mMaximo de significacion en el Factor Iy un minimg
en el Factor II. Ello implica, logicamente, que la relacion explicativa
que poseen las variables descritas por los fact.ores es muy dfferente, tal
como podremos observar si analizamos la varianza que explican dichog

factores.

Cuapro I
% V. ZA
- e

Nuimero de parcelas por municipio .............ccocccoeveieein..n, 43,3
Superficie maxima de las explotaciones ....................co........ : 99,9
Superficie minima de las explotaciones .......................... 14,6
% Explotaciones de 0,0001 a 0,2 HaS. ........covovovooeeooooon 947
% Explotaciones de 0,2 a 0,5 Has. 81,4
% Explotaciones de 0,5 a 1 Has. 82,3
e T 88,0
% Explotaciones de 5a TOHas. .................oooi 85,6
% Explotaciones de 10 a 50 Has. ... 86,3
% Explotaciones de 50 a 100 Has. ... 91,9,
% Explotaciones de mas de 100 Has. ... 81,9

Teniendo en cuenta el cuadro anterior, es posible senalar un
aspecto de notable interés: existen algunas variables que se encuen-
tran muy explicadas por el conjunto de factores obtenidos (tres) ¥,
?tras., sin embargo, alcanzan un porcentaje explicativo sensiblemente
inferior.
tres fgcioiztsequl.ll:i(:nienemlos b o olicads B
;A OSl ca Cglado es la superficie maxima de las explo-
i ne con.]unto de lps municipios cacerefios. Se debe
¥a que existen grandees oy lﬂ'd.Cpendl’eme de la zona en que se h'alle,
dismo y donde primas SluP‘?rflCles _en areas donde predomina el l.’fltlfuﬂj

€l minifundismo. Este hecho es comprensible s
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tenemos en cuenta que las grandes explotaciones se hallan en las zonas
de penillanura, pero también las podemos encontrar en las de montana,
sobre todo si tienen una dedicacion forestal.

Por todos estos motivos, la superficie maxima de las explotaciones
tan solo se halla explicada en un 14,6 % en el conjunto de factores, lo
que nos hace pensar que, desde un punto de vista formal, no podemos
incluirla en ningin factor, dada su independencia de los mismos; si bien,
como hemos comprobado antes, se halla un tanto vinculada al Factor II,
aunque con un peso de la varianza del 13 %.

Otras variables que se hallan poco explicadas por los factores obte-
nidos son la superficie minima de las explotaciones y el nimero de par-
celas existente en cada municipio. El motivo de estas «anomalias» pare-
ce claro.

Por una parte, la superficie minima de las explotaciones es un
valor extremo que, como en todo, sirve para alterar un tanto el siste-
ma analizado, y se explica porque en cualquier drea existen explota-
ciones minusculas, sin tener demasiado que ver con el resto de varia-
bles. Pese a todo, la explicacion de la varianza total obtenida entre
todos los factores se aproxima al 36 %, identificindose sobre todo con
el Factor 1.

Por otra parte, el namero de parcelas existente en cada municipio
también presenta una explicacion total de la varianza pobre, ya que no
se alcanza siquiera el 45 %. Esto se debe a que, igualmente, existe un
volumen de parcelas variable en cada municipio, si bien presenta unas
relaciones bastante fuertes con el Factor I y el IL

En cambio, el resto de variables presenta una explicacion de la
varianza conjunta bastante elevada, rondando el 90 % en la mayor parte
de los casos. Estas variables son aquellas que hacen referencia al tama-
no de las explotaciones, uno de los aspectos principales que queremos
destacar en el estudio que realizamos.

Teniendo en cuenta este aspecto, es posible afirmar ghie oo toda
la informacion que poseemos resulta facil realizar un analisis .bastan';e
completo de la estructura que poseen las explotaciones agrarias en’f?
Provincia de Ciceres, si bien, es preciso efectuar un breve anilisis grabf-
€0 de los sistemas que aparecen hasta el momento, merced a la combi-
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nacion de los diferentes factores que aparecen tras la aplicacién de Ia
técnica factorial.

De este modo se obtienen tres combinaciones bastante significati-
vas: la del Factor I con el Il y el ITI, y la del II con el III. Todas ellas
van a permitirnos establecer una serie de sistemas, de tipo ortogonal,
en los que aparecen, de forma grafica, los aspectos que hemos analiza-
do hasta ahora. Es decir, mediante estos graficos serd posible que obser-
vemos la estructura sistémica que presentan las variables incluidas en e]
anlisis factorial. De este modo, aparecen las interrelaciones que nos
encontramos entre las diferentes variables, conformando entre las mas
proximas el verdadero sistema de las explotaciones agrarias en la pro-
vincia de Caceres.

GRAFICO I

TRAZO ORTOGONAL ROTADO: FACTOR 1 VS. FACTOR II
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GRAFICO I

TRAZO ORTOGONAL ROTADO: FACTOR I VS. FACTOR III
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Como muestran los tres graficos anteriores, existe una e.special inte-
rrelacion entre los factores obtenidos, dandp lugar a la configuracion de
sistemas de explotaciones agrarias muy diferentes, aunque con rasgos
comunes. Es decir, mediante el analisis d.e estos tres graficos, podemos
llegar a obtener unas conclusiones de primer orden fundamentadas en
la interconexion establecida entre todos los factores.

Teniendo en cuenta todo ello, es facil llegar a obtener las concly-
siones que aparecian al principio, esto es, la division entre dreas donde
predominan las grandes explotaciones, aquéllas en las que priman las
pequenas, u otras donde abundan las intermedias.

Asi es relativamente comodo establecer la tipica taxonomia entre
latifundios, minifundios y propiedades intermedias, en funcién del pre-
dominio del Factor I, el II o el III, respectivamente, tal como tendremos
ocasion de comprobar a continuacion.

© Las explotaciones agrarias

Teniendo en cuenta los resultados que arroja el analisis factorial,
podemos decir que las grandes explotaciones se hallan representadas,
fundamentalmente, en aquellos municipios que cuentan con un elevado
peso factorial positivo. Esto se debe a que el Factor I engloba al por-

centaje de explotaciones que cuentan con mas de 10 hectareas, pero
sobre todo a aquellas que tienen mas del 50 %.

En cambio, las pe
tificad
vado

quenas explotaciones se hallan fuertemente iden-
as con el Factor II, por lo que los municipios que posean un ele-
peso factorial en dicho Factor seran las que tengan un elevado
porcentaje de explotaciones de pequeno tamafio.

Por su parte, cuando seq el Fa
feépresentatividad en |og
mediano tamafo,

ctor III el que presente una gran
municipios, primardn las explotaciones de

_ Sin embargo, mediante utilizacién de combinaciones interfacto-
riales, es posib

le obtener una serie de sistema

: g s de explotaciones, segun
€Xistan pesos factoriales elevados en el resto

de factores.

: C(?ebefste modo, resulta factible llegar a delimitar espacios en los que
mbinen, de alguna manera, las grandes explotaciones con las
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pequenas y con las medianas. Asi, podemos obtener los siguientes sis-
temas bidimensionales:

TTPOS FACTOR 1 FACTOR I FACTOR I
T T £ 17 Lo R + 4
B b it it R T + e
+ -~ —
+ 4 +
By . 3
= — +
= + +

Explicacion de tipologias

Las tipologias existentes dan lugar a la configuracion de dlverslos
sistemas en funcion de las explotaciones agrarias con que cuentan los
diferentes municipios, segiin predominen unos factores u otros.

De este modo, obtenemos las siguientes claves explicativas de las
combinaciones entre los tres factores calculados:

1) Existe una complementacion de las grandes, pequenas y media-
nas explotaciones. ;
2) Predominan las grandes y pequenas exPloff"C‘oneS'
3) Existe un dominio de las grandes explotaciones. '
4) La mayor parte de las explotaciones son grandes y .r/nedlanas.
5) No existe un predominio de ningtn tipo de ex,plOFaCIOZ- o
6) La estructura de las explotaciones agrarias esta orientada ha
el minifundismo. -
7) Predominan las explotaciones de tamano medlf).
8) Predominan las pequefias y medianas explotaciones.

: : nte impor-
Como hemos podido comprobar, existe una gama basta p

i lo cual nos
tante de combinaciones entre los tres factores obtenidos,
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induce a pensar en la complejidad que poseen las explotaciones agra-
rias en la provincia de Caceres, ya que segun’ predomine uno o varios
de ellos, vamos a poder establecer una tipologia bastante compleja. Para
ello, basta recurrir a los pesos factoriales que se dan en cada municipio
y, de ese modo, podremos delimitarlos ateniéndonos a las tipologias

anteriores.

Sin embargo, esta forma de actuar no es operativa, ya que estas
combinaciones resultan bastante complejas, debido a que es preciso
considerar los pesos factoriales y, por supuesto, los guarismos que
los definen, de tal modo que no siempre es facil establecer la delimi-
tacion.

Debido a ello, creemos que es mucho mas adecuado recurrir a la
topica y simplista clasificacion de las explotaciones en funcion del pre-
dominio de un solo factor, facilitando los taxones siguientes:

1) Dominio de las grandes explotaciones, si el Factor I es positivo.

2) Dominio de las pequenas explotaciones, si el Factor II es posi-
tivo.

3) Dominio de las medianas explotaciones, si el Factor III es posi-
tivo,

Teniendo en cuenta todo ello, hemos incluido un cuadro en el que
aparece, de forma detallada, el peso factorial en cada municipio, con el
fin de establecer la clasificacion que mas nos interese.

‘ f\demés, se ha elaborado una cartografia que permite la facil loca-
llzaC}qn de cada factor, en funcién del peso que posee en todos {25
municipios de la provincia de Ciceres.

Ateniéndonos a dicha clasificacion, observamos el predominio 4
.randes, pPequenas y medianas explotaciones en todo el ambito pro-
% 1;1112,l con lo que Cr-ee.rno's’ haber conseguido el objetivo principal qu(ﬁ

rcamos, la delimitacion de las zonas que cuentan con una estruc
tura de las explotaciones agrarias similar.

las g
vinc
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PESOS FACTORIALES

MUNICIPIOS F. I ORTOG. F. I ORTOG. F. I ORTOG.

Sy PN s i 235 g 1) g1
DG o b i oy —,294 ,096 ,734
e S e a ,329 — 442 - 1,354
NGRIRICI ot 2. i iincs i o - 1,161 ,845 2,574
GO I s . s s s B s -.,555 - 873 S

ATHAlesS ahintoncs osuvsios gk o ice -1,112 - 1,369 — il
Albala. Caudillo ..........opeeseeeersees - ,216 ,719 - ,476
Aleantatasg . Jassbiaes - guiase s o on 1,375 -,13 1,03

L)) [t o T e SN ,281 252 1,826
AVEIESEATI G G o ssnsin vaav Gosanst — 421 1,039 - ,381
AldeayCano. Guvunsi . oossshetidis ssasases -,196 ,392 ,807
Aldeasdimillo. ............ s sssn: 3771 ,428 -,079
Aldeacentenera ...........ccc........ 1,413 - ,385 -,076
Aldeanueva Camino ................. ,052 ,291 =001
Aldeanueva Vera .........ccoovenn... —,143 -,171 - 1,197
Aldehuela Jerte ..........cccou...... ,484 —-,139 =343
AR, 0. 0m055000 I i - ,316 - ,014 1,493
Alliscdain.. ... S Y — 1,296 E-3 - 1,04 ,965
oL T R ORI T 1,061 1,713 572
AIORABIN . s s oD - ,354 1,057 ,315
e T R R e - ,552 ,226 843
Arroyomolinos Montanchez ..... ,252 1,261 ,756
Arroyomolinos Vera ................. - ,289 ,023 ,764
s T SRR = -,219 43 -,572
BRI ... B —.15 1193 - 1,157
BENISIMONIOY. .........o.. 508 ress st -,09 ,6 26 ,136
Benquerencia ............. 500 0. ,067 ,954 =93

DEMERAISIBCTA ... oo i — 052 ,111 - 1,162
Betesmmac.. ... @5urecorers 1,818 - ,069 537
BOHORAKTOOL . .covvvoi o P e - 429 ,058 - 1,324
Lo SR e — 134 1,194 - 1,169
BB BB, s B 2,446 - 1,431 2,436
Cabafas Gastillo ...................... -,559 612 ;282
Cabezabellosa ..............cocoo.... —,143 =13k =3l

Cabezuela valle ... ,129 519 - 1,225

127



..... .= ,429 - 1,597
g;brer(; ................................ 2652 . Gon
CEIES .vvvesnessosansssssssasssssnsinnsssss Y
CaChOITilla ..o ¢ g;g i ;’5?3’2
CadalSo ....cccovevmiiisieinennianineenes # ,371 "
Calzadilla gl e i 1,384 " 2’056

CaminOMOTISCO ...oovvvirinnsnsreriesses ) )

; X 8T 1,582
Campillo Deleitosa .......ovoeeeeee: 3 e
CampOlUGAr ...ocovcvvvvverrsessesseninnes - 357 9
GaHamero | L Ll — 049 ,98
Gahaveral o e ,098 -,906
Bapbifore., ol sk aan e, civits 454 1,237
BAREADON0 i.ii. o babssessriaimansisss - 715 ,158
GATTARGAICIO s s prasabsnivins — ,746 ,503
Casar CACETES ........ocoevevrvereivenene —-,398 ,064
Casar Palomero ..........cccceeeeenen. - ,823 —,705
€asarcs Hurdes™ . i -,958 - 2,975
Casas CaStafiar ... i bt iiiatesoin -,058 —,044
Casas Don Antonio .................. ,312 ,698
Casas Don Gomez .................... -,771 —,283
GasasMIllan: ..o S ,996 ,021
Gasas Miravete ...........c..oicoeivie. ,66 1,38
CasassMONDLE ..ot e -,119 -, 615

Gasateigda. il o e 1,239 - ,099
Casillas Coria ......cc.covueennennnn, ,266 ,206
Castanaridbor .55 -,903 ,386
Geelaviys s S TR E -,271 1,504
GedllBMiy i % - 4o - 492
CEDSZOVA. s S e ek ,395
Gilleros o i s il - 555 - 707
OIARIIY 7 i v - ,064 — 141
Con‘quista SIEE LS SR 514 - ,076
U S S —,942 426
CuACosFaste . el - 43 262
CDuinbre ..................................... 1695 ,415
eleitosa S M - 491 :268 !
I;Tasscargamana ....................... -89 3555
.
Fresnedoso Ibor ... = 1’ : "
RS o ey e 1798
Gaclis; Y Sy 208
........................... 1,12 57
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,902
2,29
857
016
1558
— 022
-1, 44
968

-,731
— 581
1579
343
3,101
—onl
o Nes
- 1,366
,229
1,119
L9
-,338
S 1909
2,076
,554
,657
072
210285
= 975
1,118
302
,559
1,121

~ 272
- 1,193
- 303
~ 108
— 592
— 693
742
2,578
_ 418

GArgaNtA w.....coovoviersibbbobionsaseneens
Gagganta Olla. ......... 0885 ...
Gargantilla ... Bil.co..
Garg@erdissubimev s L L oines
GATOVALlAS =55 Giigae s a0eres s ot sosn

GrANIBE s Sdmsionside ool dagsrs
GuAdaIPe siiese ..o 30RO e
GUIAEOTIR iriseosnessrssibiiiessosiasase
Guijo Galisteo ...........cccevvuenen.
Guijo Granadilla ......................
Guijo Santa Barbara .................

Hepguijliela. ...........ou 8855 s oens
HERAN PETEZ - .....oon el Wit
Herrera Alcantara .....................
Hetremela. ... e SER Sk
HETYASE ..o ot B i
EgNGRaEL. o iil ot S i
Hinofalts .. i ot
Fologuerar..............c... 000N 8 =
1500} (o777 S SRS MR . e e
Huelaga. .........oconion BB s
Ibahernando
JALAICE0 . ittt BB vicie
Jaraiz Vera

S T S

Madrigal Vera
Madrigalejo
Madronera
T S
Malpartida Ciceres ..................
Malpartida Plasencia
Marchagaz

- ,436
- 1,06
- 1,141

504

— ,046

23
., lsds
872
347
1,196
- 1,192

-ig728
- 1,184
- 1,462

,403
~526
,406
388
14
1,22
,319
241
597
,657
935
018
595
~5R87
- ,532
- ,337
- 2,549
,567
138
843
1,055
432
497
374
~ 2,107
7,185 E-3
598

- ,389
- 1,032
~ 14158
912
2,265 '
~ 68 ?
=792 ;
-,918 i
- 354
27
,679
,543
-,597
- 1,204
~- 943
- 324
015
,56
- ,763
,048
1,232
1,213
15248
1,706
167
1,759
,083
5 Vi
-,791
- ,964
1251
1959
- 832
- 871
,671
834
,922
,064
972
- 732
- ,037
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MEMDBIO 1 .usenersesisssrasbssbisasissssses _1{}/'9/;
Mesas IDOT ...ccovrimiiesiinseinsuens i 1,133
Migjadas .......ccommsmsseenseennineees ¢ ,09
MillANES ...vovveveverriinerimrmsiminssessness )
NEIEAEIE i R e -,202
MORDEAAS ...ovveverririnrreiaesnnainanens - 675
MO S ki s selihdbyhsicosees 1,888
MONEANChEZ ...ovecervirinninieieieieees -,49
Montehermoso ..........ococewrcnes —N921
MOTALEJA ........ccoccermemsfistinitisucesss —,357
Lo Rt 3 4 (e - ,89%4
NaVACONCEJO ..vvvverereriverreriininnns - ,622
Navalmoral Mata ..........ccceovnnen. ,705
Navalvillar Ibor .........ccccoviieeee ,05
Navas Madrofo .........cccceeenee. ,725
Navertelas®c. ..o 88 - ,654
Nunomoral'.............. 88 ..o - 2,134
OlivaiPlasenciaiv..... 088 ..., = 0
Ralonieros . aiia.. oo . -,37
Pasarén ..................... A% - - 413
PedtoSofAeim ... 000 ... ,428
PeraleédaiMata ..........00%........ 31
Peraleda San Roman ............... -,508
BeralestBuerto ... . - ,561
Beselieal. ... .80 — ,051
JHE )l SIS 1 -,682
RiddRas¥Albas: ;... .0de ,236
Pinofranqueado ... -1,213
BN o SR -,719
Bllesdiliai-................. 8k ,867
Rlasgizuelai ... 82 .. 112
BOIEER il R 1,195
Romeavelo. ... 800, . 449
Pozuelo Zarzon ... - 1’02
Puerto Santa Cruz ... = ,309
REBGURR o SO '244
Bl ............5¢; L ,859
Robledillo Gata ... . . _ 676
Robledillo Trujillo ........... - ,524
Robledillo Vera . /
Robledollano ............ % ’ZS
130

,325
1,147
964
1,069
- 1,04

-,328
1,609
,948

,089
;701
- 1,543
718
1,107
=070
83
- 3,595
722
,368
— 643
077
1,699
,106
=502
-,733
- 738
,312
- 2,612
- 2,365
-,59
,393
—,093
,348
-,779
1,516
1,147
- ,536
= PL512
407
1,125
,698

1,014
1239
1,65
- 818
=58
011
~ 1,582
172
33
1,629
1,324
- 694
,388
=T

2,507.

,428

,554

,145
—,588
- 43

— 1,209
— 1,038
—,388
—-,158
-,573
=87
162
— 488
2,416

— 1,28
- ,69
,071
- 328
- 663
— 1,432
1,222

— 46
067
— 428

)
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ROMAREOIAO’ . ovouresnese Blolagssons — 58l
RUADEISE ... cooaovenversosdBBremyniis ,161
CAIOTIIE .- ovoersnssvonsion IR v cs. 4,788
Salvatierra Santiago .................. -,199
San Martin Trevejo ................... - ,456
CATVARTIA ... ovcsomnsenmsorssodabieRs ooy oo ,253
Santa Cruz Paniagua .............. - ,534
Santafi@ruz.Sierra ....... 0001 ... 621
Santa Marta Magasca ..........c.... 1,225
Santiago Alcantara .................. ,366
Santiago CampoO .......cccveereeiiinns ,052
Santibinez AltO ..........ccccceeenne. -,255
Santibanez Bajo ...................... -,915
Saucedilla........c.cuense it SRR ,238
SEQUIAPTOTO! icovmerss ETRES . ,033
Sermadillag ........c..... oo OF a0 st WA
3350 (i 0) 0 UNURRRROMOMNIRE, < oo e 1,91
SieATRUCnES .. e r e isitaes s toass - 544
Talavan®y % i Sl SRR S ,73
Talaverela s e ,056
Talayuneladfs..| &5, S T rsethary - ,821
Tejeday Bietanwos . oh. g e b 5,660 E-3
Toril fesmaaill) saubenee e 8,267
OMavacas .\ o oo . -,152
Hoite) A S SRR R T —,221
Torre Don Miguel ..................... - ,796
Torre Santa Maria ................ —,151
Torrecilla Angeles ................... — ,645
YotregillaTiesa. ...............coins 1,178
LOREIBTIRABIS ...t itnsd 1,101
STt S —,389
Torremenga ............................... -,167
T ool o MM S —,395
705007, ot T —,539
Torrequemada ... - ,591
LU bsootsnm o 2,014
Yaldasnllas | el ey —-,031
Veldecatias Tajo ... e =15
Maldefentes ... . ..t ,086
Yaldehaacar ... o - 5,733 E-3
Valdelacasa 0o R R ot —-,592

,437
1,008
235
- 1,961
1371
=501
,493
— ,434
,103
1,395
,279
,344
—551
- 389
- 3,455
41,025
—,283
~ 2,075
477
— 665
= qaad
412
,433
,316
1,434
501
- 04
~1,307
_ 297
1,379
1,217
1,488
1,134

,102
1423
829

-/ 082
-,718
,105

- ,158
238
-1,233
316
2,113
- 406

- 1,494 E-3

195

e 755
-,509
122

,45
- 696
- 1,232
3,861

=501
- 488
-,951
- 1,023
- ,506
- 687
- ,076
1,029
487
117
—,569
,631
,166
256
1,196

— 1,408
1,353
— 2,039
- 1,206
o)
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Valdemorales .......cmseseeess -, 244 125 =72
ValdeobiSPO ovovvseressrmissssesseenses - ,067 - ,761 2.241
Valverde FIEsNO .......co.iseeesesess - ,748 =998 569
Valverde Vera ........coovvmmnee: —,109 1,082 ~ 348
Viandar VEra .....ccoeevesciaieanienes ,362 ,516 ~ 1,687
Villa Campo ......coummeneeissiinses -,765 - 1,043 411
Villa REY ..ovvvevrcvniemcsiinsissnensenss -,123 1,006 1,202 DISTRIBUCION P | A
VAHBHIESIAS oo vosreseossessaonsbanasenes -,187 1,119 - 498
ST RS — 479 - 483 _ 123
Villanueva Sierra .......c.ccceevvennen - 691 .92 457
Villanueva Vera .........ccoeeennene —,237 1,325 344
VIERREAr050. oot d S oi e - ,614 ,586 865
MRERIABENEIA .......vovtmelvesh. s - ,261 -,192 - 665
Villasbuenas Gata ............c....... — 452 ,053 419
Zarza Granadilla ....................... — 634 — 1,419 ,259
FALTAINIAYOL: ..., i nonil st nes -,536 1956 15711
Zarza Montinchez .................... - ,459 ,562 - ,374
FORARTe NN R 1,429 ,587 -,09
JOSE MANUEL SANCHEZ MARTIN
Investigador en el Dpt. de Geografia y O. T.
Universidad de Extremadura (Céceres)
Discrétisation selon les seuils observés
Moyenne = 0.01
Ecart-type = 1.00
Minimum = -2.13
Maximum = 8 .27
- De 8.27 & 1.00 De -0.50 ¢ -1.00
- De 1.00 4 0.50 De -1.00 6 -2.13
_ De 0.50 4 0.00
i De 0.00 & -0.50
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DISTRIBUCION PROVINCIAL DEL FACTOR 11|

Discrétisation selon les seuils

observes

Moyenne = -0.00
Ecart-type = 1 00
Minimum = -3 g0

Maximum = 1 74

- [ERE £ ve-0s0a-1.00
- De 1.000 050

-D.osomoo De—|50c‘|~360

et De 0.00 5-050
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Discrétisation selon les seuils observés

DISTRIBUCION PROVINCIAL

Moyenne = 0.01
Ecart-type = 1.02
Minimum = -2 04
Maximum = 3 86

- De 3.86 a 1.50
- De 1.50 @ 1.00
- De 1.00 ¢ 0.50

st De 0.50 & 0.00

De 0.00 a -0.50

De -0.50 & -1.00

- De -1.00 & -2.04

FACT
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Contrabando y practicas comerciales ilicitas
en la frontera extremena. El informe de 1971

I. CARACTERIZACION DEL COMERCIO INTERIOR Y EXTERIOR EXTREMENO

Uno de los elementos que ayudan a definir la estructura economi-
ca de cualquier territorio es la actividad comercial que se desarrolle den-
tro y fuera de sus limites. Para entenderlo con cierta profundidad, en
cambio, es necesario examinar al menos cuatro factores que lo regulan
internamente y que cubren desde las posibilidades reales del mercado
hasta la red de caminos que lo canaliza: hablamos de la poblacion
—como regulador Gltimo de la oferta y la demanda—, la produccion de
bienes de consumo, la infraestructura de caminos y vias de comunica-
ci6én y el entramado legal de leyes que normaliza el trfico y las tran-
sacciones comerciales.

Extremadura es, durante los tres siglos modernos, un territorio esca-
samente poblado, de bajas densidades y carente de nuacleos propiamen-
te urbanos. Segtn el Censo de Floridablanca 1. s6lo un nicleo extreme-
no sobrepasaba los 10.000 habitantes —Badajoz, con 11.090—,
manteniéndose el resto en torno a los 5.000 habitantes. Don Benito,
Jerez de los Caballeros y Caceres sobrepasan la media, pero tanto Llere-
na, como Trujillo, Zafra o Plasencia apenas si llegan a la cifra senalada.
En ellas es donde se consume la mayor parte del género de contrabando.

1 Censo de Floridablanca, Cuadernillos de Ciceres y Badajoz (2 vols.), LN.E. 1987.
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